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Ausgangssituation: Problem:
Hochschulen haben bei Online-Kursen die Moglichkeit, die Beteiligung und Das Sammeln von Daten und die Verwendung deren birgt mehrere
die Leistung der Studierenden zu iberwachen und analysieren. Dies gibt der ethisch kritische Fragestellungen. Die Privatsphare muss durch eine
Hochschule ein besseres Verstandnis, was Lernbediirfnisse sind, damit auf Anonymisierung und eine sichere Abspeicherung der Daten gewahr-

leistet werden, damit dies fuir die einzelnen Studierenden keine

individuellere Anforderungen der Studierenden eingegangen werden kann .
Nachteile darstellt.

und diese besser unterstutzt sowie gefordert werden konnen.

Forschungsfrage:

“Ab wann wird Learning Analytics als ethisch bedenklich wahrgenommen?”

Ethische Bedenken bezluglich Learning Analytics: Forschungsdesign: Fragenkategorien nach Adam
- Lokalisierung und Interpretation von Daten soll durch geeignetes Fach- Quantative online Befragung Cooper:
personal vorgenommen werden. wahrend 3 Wochen mit 54 oster- « Reports & Description
- Informierte Zustimmung, Datenschutz und Deidentifikation von Daten reichischen Studierenden zu - Alerting
muss bereitgestellt und gewahrleistet werden. deren Akzeptanz gegenuber - Extrapolation
- Verwalten, Klassifizieren und Sammeln von Daten muss auf hochster mehrere Situationen, die beim - Models & Explanation
Sicherheitsebene abgesichert werden. Einsatz von Learning Analytics - Recommendations
eintreffen kdnnten. - Prediction
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“Learning Analgltics hat grol3es Potenzial, leistungsschwache Studierende fruh zu
erkennen und zu unterstutzen. Der richtige Einsatz der Analyse kann auch die
Motivation fordern und die Abbruchrate senken
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